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1 Celirezultat

Laboratorium prowadzi od poprawnie zdefiniowanego problemu do wyniku, ktéry mozna zwery-
fikowa¢ i zinterpretowaé. Rezultatem nie jest sam dziatajacy kod: student ma przedstawi¢ dane
wejsciowe, konfiguracje, wynik ilogciowy, przypadek bledny oraz ograniczenia wnioskowania.

2 Zasady pracy

Obszar Wymaganie

Raport Uzupelniaj evidence/lab01.md; szablon jest osadzony w PDF.
Reprodukowalnosé Zapisz wersje danych, Pythona i bibliotek, seed, parametry oraz sposob
podziatu danych.

Dane Nie modyfikuj danych zZrédtowych; artefakty i wyniki zapisuj osobno.

Walidacja Nie dobieraj parametréw na podstawie finalnego zbioru testowego.

Interpretacja Rozdziel obserwacje, ceche obliczona, predykcje modelu i interpretacje psy-
chologiczna.

Niepewnos¢ System powinien dopuszczaé wynik niepewny lub unknown; nie wymuszaj

klasyfikacji bez podstaw.

3 Wymagania wstepne

Python, pandas, NumPy, Matplotlib i scikit-learn. Przed rozpoczeciem sprawdz uruchomienie
srodowiska, dostep do danych i mozliwos$é zapisania artefaktow eksperymentu.

4 Punkty kontrolne

3.0 dziatajacy baseline, poprawne wejscie/wyjscie i udokumentowane srodowisko
3.5 kompletna implementacja zadania gtéwnego i poprawnie dobrana metryka
4.0 kontrolowany eksperyment, wynik iloéciowy i wladciwa wizualizacja

4.5 failure case oraz analiza odpornosci lub generalizacji

5.0 ablation, analiza niepewnosci i krytyczna interpretacja ograniczen
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5 Co wlasciwie mierzymy?

W informatyce afektywnej etykieta emocji jest operacjonalizacja konstruktu, a nie bezposred-
nim pomiarem stanu psychicznego. Poréwnaj reprezentacje kategorialna z wymiarows valence—
arousal. Dla anotacji wielu os6b oblicz zgodnosé i pokaz rozktad ocen zamiast redukowaé go od
razu do jednej etykiety.

Zasada interpretacji

Pipeline dokumentuj jako: dane — preprocessing — reprezentacja — mo-
del/algorytm — wynik — interpretacja. Kazde przejscie w tym taricuchu wprowadza
zalozenia i potencjalne Zrédta bledu.

6 Walidacja i generalizacja

Jezeli probki pochodza od wielu os6b, rozréznij generalizacje na nowe probki tej samej osoby od
generalizacji na nowg osobe. W drugim przypadku stosuj podziat subject-independent, gdy iden-
tyfikatory uczestnikéw sa dostepne. Raportuj wyniki per klasa lub per warunek, a nie wytacznie
jedna wartos¢ érednia. Zawsze sprawdz niezbalansowanie klas, brakujace dane i mozliwos¢ data
leakage.

7 Niepewno$é i ground truth

Ground truth w informatyce afektywnej moze pochodzi¢ z samoopisu, anotacji obserwatora,
etykiety eksperymentalnej albo heurystyki. Te Zr6dla nie sa réwnowazne. W raporcie zapisz,
skad pochodzi etykieta referencyjna, jaka jest jej rozdzielczo$é i jakie ma ograniczenia. Confidence
modelu opisuje zachowanie modelu, a nie pewnosé co do rzeczywistego stanu psychicznego osoby.

8 Diagramy wspomagajace interpretacje

8.1 Przestrzen valence—arousal
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Jak czytaé wykres. Punkty sa obserwacjami w przestrzeni wymiarowej. Granice klas nie wy-
nikaja z osi automatycznie; zaleza od przyjetej operacjonalizacji i ground truth.

8.2 0Od anotacji do etykiety
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9 Wzory i miary
Dla prébki ¢ opis wymiarowy afektu zapisujemy jako
5]
Q;

gdzie v; oznacza valence, a a; arousal. Srednia ocena K anotatoréw wynosi

1 K

Dla etykiet nominalnych zgodnos$¢ ponad przypadek mozna opisa¢ wspdtczynnikiem Cohena

Po — Pe
KR = s
1_pe

gdzie p, jest obserwowana zgodnoscia, a p. zgodnoscia oczekiwana przypadkowo. Wartos¢
interpretuj razem z rozktadem klas i liczebnodcia préby.

Czesé II1
Czes¢ praktyczna

10 Dane wejsciowe i oczekiwane artefakty

Wejscie. Tabela CSV z kolumnami ‘sample;d‘, ‘subject;d’, ‘label‘, ‘valence’, ‘arousal‘oraz —

—jeelisdostpne——osobnymiocenamianotatorw.Dopuszczalnyjestniewiel kizbirdemonstracyjnyprzygotowan

Oczekiwany rezultat. Tabela podsumowujaca liczebnosci i braki, histogram klas, wykres
valence—-arousal oraz miara zgodnosci anotatoréw.

Minimalny kontrakt danych

Przed implementacja sprawdz nazwy pol, jednostki, zakresy wartodci, braki oraz identy-
fikator osoby /probki. Jezeli format danych rozni sie¢ od przyktadu, dostosuj kod jawnie i
opisz zmiane w raporcie.

11 Przyklad startowy w Pythonie

Ponizszy listing jest punktem startowym, a nie gotowym rozwigzaniem eksperymentu. Student
ma go dostosowacé do rzeczywistego formatu danych i udokumentowaé¢ zmiany.

import pandas as pd
import matplotlib.pyplot as plt

df = pd.read_csv("data/affect.csv")
print(df[["label", "valence", "arousal"]].isna().mean())
print(df["label"].value_counts(normalize=True))

ax = df.plot.scatter(x="valence", y="arousal", c="subject_id", colormap="viridis")
ax.set(xlabel="Valence", ylabel="Arousal", title="Przestrzen afektu")
plt.tight_layout()

plt.show()
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12 Jak czytaé wynik

Najpierw sprawdz poprawnosé techniczna: zakres wartosci, braki, liczbe préobek i zgodnogé wy-
miaréw. Nastepnie ocenn wynik iloéciowo. Dopiero na koncu formutuj interpretacje afektywna.
Nie wyciagaj wniosku psychologicznego wytacznie z pojedynczej predykceji lub atrakcyjnej wizu-
alizacji.

13 1. Przygotowanie eksperymentu

Utworz katalog wynikow i zanotuj wersje érodowiska. Ustal pytanie badawcze w formie, na ktora
mozna odpowiedzie¢ pomiarem. Zapisz hipoteze, zmienna niezalezna, zmienna zalezng oraz kry-
terium poprawnosci. Przed analiza sprawdZ strukture danych, braki i etykiety.

14 2. Baseline

Uruchom najprostszy wariant rozwiazania, ktory stanowi punkt odniesienia. Zapisz wejscie, pa-
rametry i wynik do evidence/lab01.md — Baseline. Baseline powinien by¢ prosty i mozliwy
do ponownego uruchomienia bez recznych krokow.

Punkt kontrolny 3.0

Pokaz dziatajacy baseline oraz wskaz doktadnie dane wejsciowe, wynik i konfiguracje uzywang
do jego uzyskania.

15 3. Zadanie glowne

Wezytaj zbiér danych, zbuduj stownik klas, zakoduj etykiety kategorialne oraz wspoirzedne
valence—arousal. Wykonaj EDA: liczebnosci klas, braki, obserwacje odstajace i rozktady wy-
miaréw. Jezeli dostepnych jest wielu anotatoréw, policz miare zgodnosci odpowiednia do skali.

Punkt kontrolny 3.5

Pokaz kompletny przeptyw danych. Wyjasnij znaczenie parametréw oraz wskaz, ktore ele-
menty sa pomiarem, ktére cecha, a ktére inferencjs.

16 4. Eksperyment ilo$ciowy

Wyznacz udzialy klas, odsetek brakow, statystyki valence/arousal oraz zgodno$¢ anotatorow.
Zmieniaj jeden kontrolowany czynnik naraz. Dla procedur losowych zachowaj seed i wykonaj
powtdrzenia pozwalajace ocenié¢ zmiennosé. Wynik przedstaw w tabeli oraz na wykresie z pod-
pisanymi osiami, jednostkami i opisem warunkdow.

Wynik ma odpowiadaé¢ na pytanie badawcze. Sama wizualizacja bez metryki i warunkéw
eksperymentu nie wystarcza.

17 5. Failure case

Znajdz przypadek, w ktérym pipeline daje wynik btedny, niestabilny lub niepewny. Nie ograni-
czaj sie do pokazania btedu. Ustal, na ktérym etapie powstaje: akwizycja, preprocessing, repre-
zentacja, model, prég decyzyjny czy interpretacja. Zaproponuj test, ktéory pozwala odréznié co
najmniej dwie mozliwe przyczyny.
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Raport zawiera failure case, diagnoze zrodta btedu oraz kontrolowany test odpornosci albo
generalizacji.

18 6. Ablation i analiza niepewno$ci

poréwnaj wynik po agregacji etykiet wiekszodcia gloséw z reprezentacja zachowujaca rozktad
ocen. Uzyj tej samej metryki i tego samego zbioru ewaluacyjnego dla obu wariantéw. Nastepnie
wskaz warunek, w ktorym system powinien zwrdci¢ unknown lub powstrzymac sie od dziatania.

Punkt kontrolny 5.0

Whiosek z ablation jest ilogciowy i uwzglednia alternatywne wyjasnienia, confoundery oraz
granice generalizacji.

19 7. Raport i artefakty

Raport musi zawieraé: pytanie badawcze i hipoteze; pochodzenie danych i ground truth; srodo-
wisko 1 parametry; baseline; opis pipeline’u; metryki; tabele lub wykres; przypadek poprawny;
failure case; ablation; niepewnos¢; ograniczenia i krotki wniosek. Zachowaj kod i artefakty po-
trzebne do odtworzenia wyniku.

20 Pytania kontrolne
1. Co w tym laboratorium jest obserwowane bezposrednio, a co wywnioskowane?
2. Jak powstat ground truth i jaki btad moze zawierac?
3. Jaki confounder moze zmieni¢ wynik bez zmiany badanego konstruktu?
4. Czy zastosowana walidacja pozwala wnioskowaé¢ o nowej osobie?
5. Jak rozpoznasz data leakage?
6. Kiedy system powinien zwr6cié unknown?

7. Ktore parametry sa niezbedne do reprodukcji wyniku?

21 Warunek zaliczenia

Pipeline musi dziata¢, wynik musi by¢ mierzalny i odtwarzalny, a interpretacja nie moze wykra-
czal poza informacje dostepne w danych. Student powinien umie¢ wyjasni¢ zaréwno poprawny
wynik, jak 1 co najmniej jeden przypadek niepowodzenia.




# Raport — Laboratorium 1: Modele afektu i przygotowanie danych



## Identyfikacja

- Data:

- Osoba / para:

- Commit / wersja kodu:



## Pytanie badawcze i hipoteza



## Środowisko

- Python:

- Biblioteki i wersje:

- Dane / wersja / źródło:

- Seed:



## Baseline

- Wejście:

- Parametry:

- Wynik:



## Implementacja główna

- Pipeline:

- Parametry:

- Ground truth / etykieta referencyjna:



## Eksperyment ilościowy

- Zmienna niezależna:

- Metryka:

- Wyniki / tabela:

- Wizualizacja:

- Wniosek:



## Failure case

- Warunek:

- Wynik:

- Prawdopodobna przyczyna:



## Ablation

- Usunięty element:

- Wynik pełny:

- Wynik po ablation:

- Interpretacja:



## Niepewność i ograniczenia

- Confoundery:

- Kiedy zwrócić unknown:

- Ograniczenia generalizacji:



## Wniosek

2–4 zdania oparte wyłącznie na uzyskanych danych.



